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多样化的自然语言处理任务



预训练语言模型逐步统一NLP范式



业界趋势



自然语言处理系统化的必然选择



MindSpore的优势特性

•函数式+面向对象融合编程
•动静统一
•数据处理引擎
•自动并行



•正向计算结果(logits)
•计算结果(logits)与正确标签(targets)的误差
•反向传播获取梯度
•更新梯度到网络权重



OOP+FP融合编程

1. 用类构建神经网络
2. 实例化Network对象
3. Network+Loss直接构造正向函数
4. 函数变换，获得梯度计算（反向传播）函数
5. 构造训练过程函数
6. 调用函数进行训练



Pytorch vs MindSpore



即时编译(JIT) —— ms.jit

ms.jit修饰器：
•一行代码切换动静态图
•即时编译，被修饰函数
转为整图



数据处理引擎

高效数据处理Pipeline，让数据在Pipeline内流动，实现高效处理
能力



自动并行

• 自动并行流程会对单机的正向计算图（ANF Graph）
进行遍历，以分布式算子（Distributed Operator）
为单位对张量进行切分建模，表示一个算子的输入

输出张量如何分布到集群各个卡上（ Tensor
Layout）。这种模型充分地表达了张量和设备间的
映射关系，用户无需感知模型各切片放到哪个设备

上运行，框架会自动调度分配。

• 为了得到张量的排布模型，每个算子都具有切分策

略（Shard Strategy），它表示算子的各个输入在
相应维度的切分情况。



自然语言处理的需求

•灵活编码
•动态图+动态Shape支持
•丰富的数据集
•预训练语言模型支持



MindNLP特性一览

•灵活编码
•动态图+动态Shape支持
•丰富的数据集
•预训练语言模型支持

•基于OOP+FP的Trainer
•参数配置切换动静态图
• 5大类29个数据集
•类Huggingface的PLM



基于OOP+FP的Trainer

• 灵活性强，分类问题、Seq2seq文
本生成、序列标注等都可以使用同

一套内置的训练逻辑控制，用户只

需要关注模型构造

• 动静态图一键配置切换

• 与Dataset配合，灵活控制数据集中
不同列数据的作用。



基于OOP+FP的Trainer

• 使用简单，将Network、Dataset、Loss、Optimizer传入即可。

• 配合Callback、Evaluator，方便用户进行边训练边推理



基于pipeline的数据预处理
基于MindSpore数据处理引擎进

行二次封装，具备以下优势：

1. 内置Pipeline操作，用户只

需简单调用。

2. 针对动静态图、NLP数据动

态shape问题进行了多种处

理逻辑的选择。

3. 与内置数据集load、

Trainer协同，无需额外配

置。



类Huggingface的预训练语言模型实现



常用的NLP功能模块支持

• Encoders
• Decoders
• Embeddings
• Attentions



Encoders



Decoders



Embeddings



Attentions



MindNLP案例——情感分析



模型构建



数据处理



模型实例化



模型训练与评估



欢迎使用MindNLP



Q&A


